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Samenvatting

Het voorspellen van tijdreeksen door middel van het modelleren van reeksen van
tijdafhankelijke waarnemingen kent vele industriéle en wetenschappelijke toepassin-
gen. Hoewel machine learning-modellen op grote schaal worden gebruikt om tij-
dreeksvoorspellingsmodellen te maken, is het creéren van efficiénte en performante
tijdreeksvoorspellingsmodellen een complexe taak voor domeingebruikers. Automated
Machine Learning (AutoML) is een groeiend veld dat tot doel heeft het proces van
het creéren van machine learning-modellen toegankelijk te maken voor niet-machine
learning-experts. Dit wordt bereikt door machine learning-pijplijnen automatisch te
optimaliseren. Machine-learning pijplijnen voor tijdreeksen omvatten verschillende
gespecialiseerde voorverwerkingsstappen die momenteel niet worden ondersteund door
bestaande AutoML-systemen.

Dit proefschrift onderzoekt hoe AutoML kan worden uitgebreid naar problemen
met tijdreeksgegevensanalyse, zoals het voorspellen van tijdreeksen. Er doen zich ver-
schillende uitdagingen voor bij het ontwikkelen van gespecialiseerde AutoML-systemen
voor tijdreeksvoorspellingen. Er moeten bijvoorbeeld geavanceerde pijplijnen voor
machinaal leren worden ontwikkeld die tijdreekskenmerken kunnen extraheren en
geschikte modellen voor machinaal leren kunnen selecteren. Ook moeten extra hy-
perparameters, zoals de venstergrootte, die laat zien hoeveel historische datapunten
nuttig zijn, door het AutoML-systeem worden geoptimaliseerd.

Dit proefschrift behandelt deze kwesties. We bieden een uitgebreid overzicht van
het AutoML-onderzoeksveld, inclusief hyperparameteroptimalisatietechnieken, zoeken
naar neurale architectuur en bestaande AutoML-systemen. Vervolgens onderzoeken
we het gebruik van AutoML voor kortetermijnprognoses, tijdreeksprognoses met één

stap vooruit en tijdreeksprognoses in meerdere stappen met tijdreeksfuncties.
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